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自己紹介

• 出身地 島根県益田市

• 2009年4月 小林研究室配属

• 卒業研究

• 現在 工学研究科修士１回生
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「住民参加型水供給システム ーインドネシアの事例分析ー」

・なぜ住民はクラブ財(住民参加型水供給システム)に参加するのか？
・ソーシャルキャピタル、空間計量経済学、ベイズ統計学

・日南町の事例分析
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研究背景及び目的

• 人はなぜ自ら集合行為に参加するのか？

例）ボランティア活動

• ソーシャルキャピタルの存在？

• 日南町を対象として事例分析
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自発的集合行為モデル１

• 対象とする集落に n 人が居住し、ｉ(i=1,…,n)が地域
活動に費やしている時間を Yi と表わす．Yi はその

値が負の時はその値が観測されず、その符号のみ
が観測される．
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い時　が地域活動に参加しな住民　

時　　が地域活動に参加する住民
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自発的集合行為モデル２

• 住民が地域活動に費やす時間は、日常的な付き合
い相手から受ける影響を表す社会的相関項θ,当該
住民の個人的特性Ｘにより規定される．
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自発的集合行為モデル３
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ＭＣＭＣ法による推計１

• 事前分布

• 事後分布
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ＭＣＭＣ法による推計２

• 各周辺事後分布
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ＭＣＭＣ法による推計３
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ＭＣＭＣ法による推計４
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事例分析

• 7つの集落（阿毘縁、山上、石見、多里、大宮、

日野上、福栄）

• 被説明変数Ｙ

・自発的な活動の定義

・計算方法：
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山上を対象（回答数375）
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被説明変数Ｙ
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自発的な活動



被説明変数Ｙ
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case1 case2



被説明変数Ｙ

• case1

• case2
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Case1（回数/年）
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Case2（分/年）
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説明変数Ｘ

1. 定数項

2. 年齢ダミー（６５歳以上 → １）

3. 出身地ダミー（出身地が日南町内 → １）

4. 居住年数（年）
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説明変数Ｘ

• 有効サンプル数 n=245 (回答数375）
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変数 最大値 最小値 平均 標本分散

y (case1) 32.00 0.00 0.78 13.90

y (case2) 4280.00 0.00 142.77 2.70×105

年齢 1.00 0.00 0.46 0.25

出身地 1.00 0.00 0.79 0.17

居住年数 89.00 1.00 53.06 426.34

（回/年）

（分/年）



重み行列Ｗ

• コサイン類似度
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重み行列Ｗ
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重み行列Ｗ

• コサイン類似度

1.そのまま用いる →

2.範囲を設ける →
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シミュレーションの各条件設定

• シミュレーション回数12000, burn-in 2000

• ハイパーパラメータ
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4,1.0,0,100,0  rITc 

無情報事前分布



（定数項）の推計結果
1

   Case1 
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（年齢）の推計結果
2

   Case1 
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（出身地）の推計結果
3

   Case1 
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果（居住年数）の推計結
4

   Case1 
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の推計結果2   Case1 
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の推計結果   Case1
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Case1の推計結果

変数 事後平均 事後分散 90%信頼区間 Geweke

定数項 -0.46 0.62 (-1.52,0.50) 0.14

年齢 -1.10 0.65 (-2.19,-0.07) 1.21

出身地 0.21 0.63 (-0.81,1.26) 0.009

居住年数 -0.02 0.02 (-0.05,0.003) 0.52

0.52 0.06 (0.43,0.61) 1.41

6.37 2.78 (2.57,11.78) 1.22
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社会的相関項   Case1
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社会的相関項   Case1
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• 説明変数Ｘの各平均値
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社会的相関項   Case1

年齢 0.54 0.41

出身地 0.75 0.82

居住年数 55.53 51.55
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Case2の推計結果
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Case2の推計結果
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Case2の推計結果
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Case2推計の結果

変数 事後平均 事後分散 90%信頼区間 Geweke

定数項 32.05 25.47 (8.19,86.04) 22.40

年齢 -33.30 20.51 (-72.92,-7.08) 30.34

出身地 24.56 16.59 (0.04,49.71) 37.56

居住年数 -0.20 0.28 (-0.73,0.13) 23.55

0.01 2.84×10-3 (0.006,0.015) 5.15

1.13×105 1.32×104 (0.92,1.36)×105 33.36
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今後の課題

• 説明変数の選択

ト―ビットモデルを用いた一要因分析

• 被説明変数Ｙの定義

• 重み行列Ｗの定義

• 各集落同士の比較
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ご清聴有難うございました
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